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Аннотация. Исследуется влияние цифровой трансформации на медиаиндустрию с акцентом на ис-
пользование технологий искусственного интеллекта. Рассматриваются изменения в подходах к созда-
нию, обработке и персонализации контента, которые включают автоматизацию модерации, улучше-
ние качества визуальных материалов, генерации новых форматов медиа и защиту от фальсификаций. 
Цель: анализ того, как внедрение технологий искусственного интеллекта трансформирует процессы 
создания, обработки и персонализации контента. Результаты: показывают, что использование ис-
кусственного интеллекта способствует автоматизации модерации, улучшает качество визуальных 
материалов, упрощает генерацию новых медиаформатов и усиливает защиту контента от фальсифи-
каций. Практическая значимость: заключается в выявлении перспектив применения ИИ-технологий 
для повышения эффективности и качества медиапроизводства, а также в обозначении направлений их 
интеграции в различные этапы медиацикла.
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1.2.1 — искусственный интеллект и машинное обучение (технические науки)

Введение

За последнее десятилетие произошла суще-
ственная трансформация цифровой медиакомму-
никационной среды . Ввиду активного внедрения 
цифровизации в медиа возникли новые техноло-
гии и методы создания современного контента, что 

привело к изменениям их природы и современного 
состояния . В результате подобных трансформаций 
в образовательной среде возник новый термин — 
«цифровая журналистика», т . е . создание и распро-
странение актуальной информации через различ-
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ные сервисы, такие как социальные сети, каналы, 
большие данные и т . д . [1] .

Понятие цифровой журналистики также сохра-
няет в себе свои традиционные принципы и ценно-
сти, но пребывает теперь в технологически новых 
условиях .

В наше время возникает необходимость поиска 
журналистов, способных работать в цифровой ме-
диасреде, и проявляется она не только в самой ме-
диасфере, но и в обществе в целом . Это подтверж-
дается повседневными спорами о противостоянии 
журналистов с блогерами, а также потребностью 
молодых людей влиться в эту профессию, суще-
ствующую уже несколько столетий, но при этом 
переживающую на сегодняшний день цифровую 
трансформацию .

Целью статьи является исследование влияния 
технологий искусственного интеллекта (ИИ) на 
современную журналистику в контексте процес-
сов создания и обработки контента . Авторами был 
проведен анализ применения таких технологий, 
как сверточные нейронные сети и генеративно-со-
стязательные сети для решения задач модерации 
контента, улучшения качества визуальных матери-
алов и создания новых форматов видео .

Объектом исследования в работе является вли-
яние технологий ИИ на традиционные подходы 
журналистики . Новизна работы заключается в 
комплексном рассмотрении применения техноло-
гий искусственного интеллекта в процессе транс-
формации журналистской деятельности, а также 
в анализе потенциала нейросетевых моделей для 
решения практических задач, таких как автома-
тическая модерация, персонализация и генерация 
медиаконтента .

Цифровое развитие медиасистемы
Если говорить об отличительных особенностях 

современной медиаиндустрии, то в первую оче-
редь следует упомянуть электронный формат тра-
диционных СМИ . В последнее время практически 
все редакции массмедиа перешли в электронное 
пространство, где осуществляется наиболее эф-
фективное формирование и распространение ин-
формационного и развлекательного контента . Но 

все так же журналисты и медиа обязаны соблюдать 
законы и этические нормы в новом формате, все 
так же журналисты остаются объективным источ-
ником достоверной информации .

В свою очередь, цифровизация привела журна-
листику к новым технологическим инструментам 
и форматам: так, если раньше в газетах можно 
было увидеть только текст с несколькими фото-
графиями, то сейчас информационные и развлека-
тельные материалы буквально оживают — в них 
используются различные инфографики, применя-
ются гипертекст, дополненная реальность и ви-
зуальная составляющая в формате видео и GIF-
изображений [2] .

Цифровая трансформация также привела к но-
вому уровню взаимоотношений аудитории с жур-
налистами . Возникают новые жанры и гибридные 
форматы, в которых активизируется прямое взаи-
модействие двух сторон через комментарии, отзы-
вы и совместное создание того или иного контента . 
Данный феномен приводит нас к созданию персо-
нализированного контента, чем, в свою очередь, 
уступает традиционная журналистика, выпуская 
свой материал преимущественно в массы .

Следует отметить и широкий спектр вариаций 
распространения контента . Современные медиа-
структуры используют огромное количество раз-
личных платформ, таких как web-сайты, мобиль-
ные приложения и другие электронные каналы, 
благодаря чему достигается больший объем заин-
тересованной аудитории .

В условиях цифровизации сформировались не-
которые тенденции развития и создания медиакон-
тента:

− внутренняя конкуренция между традицион-
ным медиабизнесом и новыми цифровыми струк-
турами;

− возникновение узкотематических медиа, ко-
торые будут создавать специализированный контент 
на определенную тематику для нишевых аудиторий;

− Journalism as a Service . Как упоминалось 
выше, цифровизация способствует созданию уз-
коспециализированного контента . Это, в свою оче-
редь, приводит к возможности предоставлять жур-
налистские услуги как сервис;

43Intellectual Technologies on Transport. 2025. No. 2

Artificial Intelligence and Transport Systems



− realtime-контент, то есть создание и публика-
ция контента в режиме реального времени, на основе 
информации и событий, которые существуют и про-
исходят здесь и сейчас . А чтобы быстро и точно со-
бирать и обрабатывать информацию, на помощь при-
ходят искусственный интеллект и анализ данных .

Противоречия между традиционными 
методами создания контента  
и современными технологиями на основе 
искусственного интеллекта

Традиционная журналистика, которая основа-
на на человеческом участии, выделяется глубоким 
анализом, креативным подходом и высокой степе-
нью ответственности за достоверность информа-
ции . Журналисты тщательно проверяют источни-
ки и стремятся избегать фейков [3] . Они создают 
контент, который обладает уникальным стилем и 
глубиной, поскольку каждый автор проводит то 
или иное событие через свою индивидуальную 
призму восприятия . Однако эти процессы требу-
ют значительно большего времени и усилий, что 
ограничивает скорость выпуска материалов . На 
рис . 1 показан результат запроса к нейросети на 

тему противоречий традиционных и современных 
методов создания контента .

Современные технологии, такие как искусствен-
ный интеллект и машинное обучение, способны 
генерировать огромные объемы контента за корот-
кое время . ИИ анализирует массивы данных, бы-
стро обрабатывает информацию и предоставляет 
готовые материалы или аналитические отчеты . Это 
значительно ускоряет работу редакций и повышает 
продуктивность . Однако ИИ может ошибаться и за-
частую допускает ошибки . Так, он может создавать 
материалы с низкой достоверностью, если алгорит-
мы обучены на недостоверных данных .

Из вышесказанного можно сделать вывод о том, 
что основное противоречие заключается в балан-
се между качеством и скоростью . Традиционные 
методы обеспечивают глубину и точность, но при 
этом они медленны . Искусственный интеллект, на-
против, эффективен, но пока не способен в полной 
мере гарантировать достоверность и уникальность 
материала . Тем не менее машинное обучение не-
прерывно развивается, а вместе с ним совершен-
ствуются и методы создания качественного и до-
стоверного медиаконтента .

Рис. 1. Противоречия между традиционными методами создания контента  
и современными технологиями на основе ИИ (сгенерировано нейросетью)
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Использование моделей машинного 
обучения в анализе, обработке и генерации 
медиаконтента

Машинным обучением называют область ис-
кусственного интеллекта, которая специализиру-
ется на разработке моделей и алгоритмов, способ-
ных обучаться на данных и делать на их основе 
прогнозы . В основе машинного обучения лежат 
математические модели, которые анализируют 
данные, выявляют закономерности и на их осно-
ве прогнозируют или решают конкретные задачи . 
Примером модели машинного обучения может 
служить алгоритм, предназначенный для решения 
задачи классификации объектов на изображении .

В медиасфере существует множество проблем и 
задач, которые могут решаться с помощью примене-
ния различных типов моделей и алгоритмов машин-
ного обучения . Примерами таких задач могут слу-
жить распознавание объектов для персонализации 
контента или категоризация материалов для филь-
трации запрещенного содержания . В контексте этих 
задач обычно обрабатывается визуальный контент .

Для решения задач, связанных с обработкой 
медиаконтента, часто применяются сверточные 
нейронные сети (Convolutional Neural Networks, 
CNN), что подробно рассматривается далее .

Применение сверточных нейронных сетей 
в медиасфере

Сверточные нейронные сети представляют со-
бой модели, обученные на размеченных данных 
(обучение с учителем) [4] . Обучение происходит 
на наборах данных, где каждому объекту соответ-
ствует метка, которая указывает на его класс или 
категорию . В процессе обработки изображений 
сверточные нейронные сети последовательно из-
влекают признаки разного уровня абстракции: от 
простых элементов, таких как края и текстуры, до 
более сложных и высокоуровневых характеристик, 
отражающих общую структуру и смысл визуаль-
ного объекта [5] . Эта особенность делает их очень 
эффективными для решения задач обработки визу-
ального контента .

Основные направления использования CNN в 
медиасфере:

1 . Автоматическая модерация контента . Свер-
точные нейронные сети используются для анализа 
контента (изображений и видео), который загружа-
ется пользователями, с целью выявления и филь-
трации нежелательного контента .

2 . Персонализация контента . CNN использу-
ются для анализа предпочтений пользователей 
на основе их взаимодействия с визуальным кон-
тентом . На основе просмотренных пользователем 
изображений или миниатюр рекомендуются опре-
деленные фильмы, видео и статьи .

3 . Реклама и маркетинг . Сверточные нейрон-
ные сети позволяют оптимизировать визуальное 
содержимое рекламных кампаний . Примером ис-
пользования может быть, например, выбор наибо-
лее привлекательных изображений для рекламных 
баннеров или предсказание эффективности визу-
альной рекламы с учетом цветовых схем, объектов 
и композиций .

4 . Категоризация медиаконтента . В медиасфе-
ре часто возникает необходимость распознавания 
и классификации контента, что решается примене-
нием сверточных нейронных сетей [6] . Примером 
применения является распределение изображений и 
видео по категориям (новости, спорт, развлечения) . 

Таким образом, сверточные нейронные сети 
широко используются для решения различных за-
дач в сфере медиа . Современные модели, постро-
енные на основе CNN, способны эффективно ана-
лизировать и обрабатывать визуальный контент, 
что позволяет не только автоматизировать слож-
ные процессы, но и способствует созданию более 
персонализированного и качественного пользова-
тельского опыта .

Применение генеративно-состязательных 
сетей для улучшения качества фото и видео

В современной медиасфере часто возникает не-
обходимость улучшения качества фото и видео, на-
пример для восстановления архивных материалов 
или повышения визуальной привлекательности 
контента . Для решения этих задач часто применя-
ются генеративно-состязательные сети (Generative 
Adversarial Networks, GAN), которые представля-
ют собой модели, обученные на неразмеченных 
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данных (обучение без учителя) [7] . При таком об-
учении алгоритмы анализируют и структурируют 
данные без использования меток и категорий, само-
стоятельно исследуя их структуру и выявляя скры-
тые закономерности . Особенностью генеративно-
состязательных сетей является то, что их обучение 
происходит путем взаимодействия двух нейронных 
сетей, в котором одна нейронная сеть генерирует 
новые данные, а другая оценивает их на подлин-
ность . Компонент, отвечающий за генерацию дан-
ных, называется генератором, а тот, что оценивает 
их подлинность, — дискриминатором [8] .

Основные направления использования генера-
тивных сетей в сфере медиа:

1 . Создание и улучшение визуального контен-
та . GAN могут использоваться для генерации визу-
альных материалов, таких как изображения, видео 
и анимации [9] . Генерация может происходить на 
основе текстового описания, которое поступает 
на вход нейронной сети или путем переработки и 
дополнения существующего изображения [10] . На 
рис . 2 изображены возможные обложки данной ста-

тьи, которые были сгенерированы с помощью Mi-
djourney — нейросети, создающей реалистичные 
изображения по текстовому описанию .

2 . Улучшение взаимодействия с пользователя-
ми . Генеративные сети могут быть использованы 
для создания уникальных изображений и видео, 
адаптированных под интересы пользователя . Напри-
мер, платформа может анализировать предпочтения 
пользователя и создавать рекламные баннеры или 
видео, которые более вероятно привлекут внимание .

3 . Модерация контента и борьба с фальсифи-
кацией . GAN могут быть использованы для вы-
явления фальшивых изображений или видео, что 
полезно для борьбы с распространением дезинфор-
мации . Некоторые платформы, например YouTube, 
используют генеративные сети для выявления дип-
фейк-контента или измененных изображений .

4 . Реставрация архивных материалов . Гене-
ративные сети применяются для восстановления 
старых фото и видео путем удаления артефактов, 
добавления недостающих деталей и улучшения 
общего качества фотографии . Это особенно важно 

Рис. 2. Пример работы нейросети Midjourney
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для архивных фильмов, документальных хроник и 
исторических фотографий .

5 . Создание анимации и спецэффектов . С по-
мощью моделей на основе генеративных сетей 
создаются реалистичные спецэффекты в играх и 
фильмах . Например, модель может генерировать 
сложные природные явления (дым, вода, огонь) 
или анимировать персонажей на основе реальных 
движений . Использование таких моделей позволя-
ет существенно сократить время и стоимость рабо-
ты художников-аниматоров .

Из рис . 2 видно, что Midjourney способна созда-
вать красочные обложки для статей, что делает ее 
полезным инструментом при работе с медиакон-
тентом .

Столь широкий спектр применения делает гене-
ративно-состязательные сети одним из основных 
инструментов, трансформирующих медиаинду-
стрию . Качество контента улучшается, его персо-
нализация усиливается, а защищенность от фаль-
сификации возрастает .

Заключение
Проведенное исследование демонстрирует зна-

чительное влияние технологий искусственного 
интеллекта на трансформацию современной жур-
налистики . Использование сверточных нейронных 
сетей позволяет автоматизировать процесс персо-
нализации контента, улучшая его релевантность и 

соответствие интересам аудитории . Применение 
генеративно-состязательных сетей способствует 
повышению качества визуальных материалов и 
созданию новых форматов, что особенно актуаль-
но в условиях мультимедийного подхода к подаче 
информации .

В рамках работы были рассмотрены основные 
принципы функционирования CNN и GAN, а так-
же проанализированы их возможности и ограни-
чения при решении задач в медиаиндустрии . По-
лученные результаты подтверждают достижение 
поставленной цели: продемонстрировано, как 
ИИ-технологии могут использоваться для оптими-
зации процессов создания и обработки медиакон-
тента .

Научная новизна исследования заключается в 
комплексном анализе применения указанных тех-
нологий в контексте журналистики, что способ-
ствует более глубокому пониманию перспектив и 
вызовов цифровой трансформации . Это открыва-
ет возможности для дальнейших исследований, 
включая разработку практических решений для 
интеграции ИИ в редакционные процессы, а так-
же оценку их влияния на достоверность и качество 
создаваемого контента .

Таким образом, результаты исследования име-
ют практическую значимость как для професси-
онального медиасообщества, так и для образова-
тельной среды .
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